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CAPAIAN PEMBELAJARAN

Mahasiswa/ masyarakat  umum  mampu  mengidentifikasi
pemilihan uji statistik Regresi Logistik menggunakan software SPSS

dengan tepat serta menyagjikan hasil informasi  berdasarkan
tutorial uji regresi Logistik dengan benar



Mempelagjart pengaruh variabel
bebas ternadap variabel terikat



Berupa data kategorikal (nominal
atau ordinal)

Dikotomus/Biner (2 Kategori)
Politomus/Multinomial (> 2 Kategori)



Berupa data kategorikal
(hominal atau ordinal) atau
kontinyu (intferval dan rasio)



JENIS REGRESI:

Regresi Logistik Sederhana

Regresi Logistik Ganda



Contoh,

Ingin dikaji pengaruh Hipertensi, DM, merokok, umur dan BMI terhadap
PJK. Adapun kondisi data untuk 40 responden, adalah sebagai berikut:

PJK : Ya/Tidak
Hipertensi : Ya/Tidak
DM - Ya/Tidak

Merokok : Ringan/Sedang/Berat
Umur (dalam tahun)
BMI
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PJK | Hipettensi | DM rokok

1 3 Tidak Ya Tidak Sedang 38
7 Tidak Ya Tidak Sedang 52
11 Tidak Ya Tidak Sedang 35

4 12 Tidak Ya Tidak Sedang 51

b | 17 Tidak Ya Tidak Sedang 46

b 18 Tidak Ya Tidak Berat h2
1 Tidak Tidak Ya Ringan 43
8 5 Tidak Tidak Ya Ringan 48
9 3 Tidak Tidak Tidak Ringan 46
9 Tidak Tidak Tidak Ringan 39
10 Tidak Tidak Ya Ringan 53
14 Tidak Tidak Ya Ringan 50
16 Tidak Tidak Tidak Ringan 41
2 Tidak Tidak Tidak Sedang 49
4 Tidak Tidak Tidak Sedang 49
6 Tidak Tidak Tidak Sedang 45
13 Tidak Tidak Tidak Sedang 45
15 Tidak Tidak Tidak Sedang 52
19 Tidak Tidak Ya Berat 40
20
21
|23




Logistic Regression
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Pilih : Categorical

pindahkan semua variabel

bebas pada “Categorical

—

Covariates”™

Logistic Regression: Define Categorical Variables

Categorical Covariates:

Hiperensi{lndicator)
DM{Indicator)
rokok({Iindicator)

Change Contrast

Contrast: |Jndjca.tor > |

Reference Category. @ Last © First




Logistic Regression

Dependent EEE ]
& no - 2) Status PJK [PJK]

Pilih . Lakukan perubahan

pada “Method” menjadi % oo | oo —
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Hipertensi(Cat)

[ ] DM{Cat)
w rokok(Cat)

umur
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Method: |Backward: Wald

. Selection Variable:

L.J:




Dependent Variable Encoding

Hal pertama yang harus diperhatikan

adalah coding data, baik pado

VQHGbel bebOS (yOng berbenTUk Categorical Variables Codings
- -
Kategorikal) maupun pada variable _

Status merokok Ringan

tergantung - Sedang
Berat

status DM Ya
Tidak

Status Hipertensi  Ya
Tidak
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a. Variahle(s) entered on step 1: rokok, Hipertensi, DM, umur, bmi.
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Hipertensi :
Responden yang hipertensi kemungkinan untuk
terkena PJK 8,042 kali lebih besar dibandingkan

dengan responden yang fidak hipertensi
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Diabetes Mellitus :

Responden yang DM kemungkinan untuk terkena
PJK 6,05 kali lebih besar dibandingkan dengan
responden yang fidak DM
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Body Mass Index (Status Gizi) :

Setiap kenaikkan 1 satuan BMI, kemungkinan
untuk terkena PJK naik 1,485 kali



TERIMA KASIH



